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ALGUNAS RESENAS HISTORICAS
SOBRE ANALITICA DE DATOS...
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TECNALIA TAMBIEN SE PREPARA
PARA LA DIGITALIZACION...
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SISTEMA INTELIGENTE DE CONTROL
DE LA CLIMATIZACION...
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Sistemas de Control Predictivo (MPC)

 Caso de Uso: Optimizacidn de los arranques y paros de un Sistema de Geotermia (GSHP):

—  Objetivo: Modelizacion energética de un sistema de climatizacion y su relacidn con las variables de entorno, con el fin
de minimizar su consumo sin afectar al confort (condiciones interiores).

—  Problema Multi-paramétrico no-lineal.
Modelos Fisicos.
Modelos Hibridos. Ej. Aproximacion RC.
Modelos “caja negra” o “data driven”. Analitica de Datos.

— Ventajas: presencia de decalajes temporales entre estimulo y respuesta (inercias térmicas); efectos procedentes de
instantes de tiempo previos (no linealidad temporal) = controlar desde la anticipacidon (Model Predictive Control,
MPC).

— Clave de aplicacion: Automatizacién de la solucion.

—  Proyectos: GEOTECH, FHP, S. Gil-Lopez, E. Zabala, E. Perea.
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Sistemas de Control Predictivo (MPC)
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Sistemas de Control Predictivo (MPC)
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Sistemas de Control Predictivo (MPC)
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SENSORES VIRTUALES...
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Sensado Virtual: el acto de conocer sin necesidad de medir

 Caso de Uso: desarrollo de sensores virtuales, écomo inferir un valor a partir de medidas
indirectas?

—  Objetivo: Modelizacion de la relacidn de causalidad existente entre un conjunto de magnitudes independientes
(faciles de medir) y una magnitud dependiente.

—  Problema Multi-paramétrico no-lineal que permite:
Modelos Fisicos.
Modelos Hibridos.
Modelos “caja negra” o “data driven”. Analitica de Datos.

— Ventajas: permite paliar los errores en la medida de sensores sometidos a condiciones extremas; permite paliar el
decalaje temporal entre la toma de muestras y la obtencion de la medida; y permite reducir la frecuencia entre
muestras de una medida.

— Clave de aplicacion: control en real-time.

—  Proyecto: TOPREF, Soft Sensing, S. Gil-Lopez, |. Mendia, Z. Lizuain, F. Boto
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Sensado Virtual: el acto de medir sin necesidad de medir
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Sensado Virtual: el acto de medir sin necesidad de medir
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Sensado Virtual: el acto de medir sin necesidad de medir
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CONCLUSIONES.
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Conclusiones

Estamos en pleno proceso de transformacion digital.
La Analitica de Datos sera clave en los proximos afios.
Caso de uso |: Sistema inteligente de control de clima en edificios.

Los modelos “data driven” ofrecen mejor capacidad de generalizacidon (otros edificios) que otro tipo de
modelos.

Los modelos “data driven” ofrecen calidad en las magnitudes simuladas (T, + 2,5%; E.. £ 20%).

La Analitica de Datos permite optimizar el funcionamiento del clima de un edificio adaptandolo a las
condiciones cambiantes sin afectar al confort.

Permiten la automatizacion del proceso y su interaccién con los BEMs.

Caso de uso lI: Sensores virtuales.

La Analitica de Datos puede reducir un conjunto de datos en sus componentes fundamentales, eliminando
informacién redundante.

El sensado virtual permite “medir” de manera indirecta magnitudes fisicas a partir de medidas indirectas de
otras magnitudes relacionadas.

Permite casar en tiempo la monitorizacion y el control, ofreciendo informacién en “real time” de
magnitudes claves en el control de los procesos industriales.

Mejorara la eficiencia de los procesos industriales.
Permite reducir costes en la monitorizacién de determinados procesos.

La calidad de las estimaciones de los sensores virtuales es suficiente como para considerarlos en los
procesos de control de las plantas industriales del futuro.
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